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Executive Summary

□ AI와 Media의 상호진화적 관계 

○ AI는 미디어의 생산·분석 기능을 고도화하고, 미디어는 AI의 학습 데이터 미디어는 AI의 

학습 데이터 품질·사회적 신뢰·윤리 기준을 형성함으로써 상호진화하는 관계 

AI → 미디어 : 혁신의 엔진 기회와 리스크의 병존 AI ↔ 미디어 : 상호진화

§ AI는 미디어 산업의 혁신 엔진
이자 핵심 운영체계

§ AI는 더 이상 ‘보조 도구’가 
아니라 전 단계에서 자동화 
및 지능화

§ AI는 미디어 혁신의 기회 제공과 
동시에 구조적 리스크 확대

§ AI의 기회와 리스크는 분리
할 수 없으며, 기술 진보와 
사회적 책임의 균형 필요 

§ AI와 미디어는 상호진화하는 
동반자

§ AI는 미디어 의사결정 정확성을 
높이고, 미디어는 AI 신뢰성을 
보증하는 공동 발전 관계 

[AI와 미디어의 관계]

○ AI 응용에 초점을 둔 AI for Media 연구는 활발히 이루어지고 있으나, AI를 위한 미디어, 

즉 미디어가 AI 기술의 학습·발전·확산을 촉진하는 인프라로서의 역할을 정립한 연구는 

부재한 상황

□ AI-미디어의 상호진화 관계에서 Media for AI 중요성

○ AI가 지식을 학습하는 과정에서 인간이 다양한 매체를 통해 직접 생산한 대규모 데이터가 

사용되었고, 문제는 그 데이터의 재고 총량이 전부 소진될 것으로 추정

○ 양질의 학습 데이터에 의존하는 AI 성능에 대한 우려가 제기되는 동시에, AI의 경쟁력이 

미디어 데이터의 규모, 신뢰성, 다양성에 의해 규정되는 Media for AI 관점으로 전환 요구

□ Media for AI 개념 정립 

○ 미디어 소비 주체의 확장

- 전통적으로 미디어 기술은 인간의 감각기관(시각/청각 등)에 맞추어 발전해 왔으며, 

예를 들어 영상 압축 코덱은 인간의 망막 특성에 맞춰 시각적 품질을 최적화하고, 오디오 

기술도 인간의 가청 주파수대에 초점을 맞추어 발전

- 그러나, Media for AI에서는 콘텐츠 수용자로 AI가 등장함에 따라 인간 대신 기계가 

해석하기에 효율적인 형태로 미디어를 표현하는 패러다임이 중요

- AI는 인간의 학습을 모방한 네트워크를 설계하여 사람처럼 생각하고 판단할 수 있도록 만들

어진 컴퓨터 프로그램으로, AI를 위한 미디어는 AI의 학습과 추론을 강화하는 것이 핵심
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[AI의 핵심 인프라로써 미디어의 역할]

관련 키워드 주요 내용 

Multimodal Content 
Importance

§ 멀티모달 콘텐츠(텍스트·음성·이미지·영상 등)의 메타데이터 추출, 요약 
및 클러스터링, 오디오·비주얼 생성 등을 핵심 AI 기술로 제시

Media Data Importance
§ 미디어 데이터가 AI 학습·개발에 핵심 자원이라는 점을 전제

§ 특히 텍스트·이미지·음성·영상 등 멀티미디어 콘텐츠는 AI 모델이 
학습하는 가장 중요한 입력 데이터

Public-Interest Datasets
§ 미디어 데이터는 저작권·개인정보·표현 규제 등 복잡한 규제를 가진 

분야로 AI 연구에 필요한 데이터 접근성 확보가 어렵기에 신뢰 가능한 
공익 데이터 기반 구축 필요

Data Scarcity Issue
§ 데이터 부족 문제를 지적하며, AI 모델이 충분한 미디어 데이터가 

없거나 특정 언어·문화권 데이터가 부족한 경우, 학습 성능이 떨어질 
수 있음

Data Governance

§ 저작권, 데이터 접근권, 플랫폼 책임, AI 안전성 및 사고 책임과 밀접
하게 연결된 핵심 정책 영역 제시 

§ AI 시대의 미디어 데이터 활용·공유·보호 체계를 설계하는 근간이며, 
AI 기술 규제와 직결

○ Media for AI의 특징

- 인간 중심을 넘어 기계지향적 표현(machine-oriented representation)을 추구하며, 듀얼 

스트림(Dual Stream) 미디어 개념을 포함한 AI 친화적 미디어 구조를 지향

- 미디어 콘텐츠 간 맥락 네트워킹을 강화하고, 이에 따라 콘텐츠 생산·유통·활용 등 생태계 

전반의 변화를 내포

□ Media for AI를 위한 주요 기술 

○ (학습단계) 미디어 데이터 수집·획득, 메타데이터 자동 생성, 미디어 데이터 자가증식, 

데이터 전처리·정제 등 AI 학습에 적합한 데이터 확보·구조화·확장 기술

○ (추론단계) AI를 위한 영상 부호화 및 엣지/스트리밍 파이프라인 기술을 통해 기계 

중심 처리에 최적화된 저지연·고효율 실시간 분석 지원

□ Media for AI 응용 분야별 사례 분석 

○ (자율주행) 멀티센서 미디어를 학습·추론에 활용해 주행 인지·판단·제어 능력 향상

- 대규모 멀티센서 데이터셋 중심 학습 인프라 확산 및 합성·시뮬레이션 기반 학습 확대

- 고품질·대규모 데이터 커버리지 확보와 실시간 고신뢰 추론 고도화 필요

○ (로봇) 시각·촉각 등 감각 미디어를 학습·추론에 활용해 자율 조작·행동 수행 능력 고도화

- 시각·촉각·힘 기반 학습 확대와 함께 실제 데이터 수집 제약을 보완하는 합성 미디어·

시뮬레이션 기반 학습 중요성 증대
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- 운영 과정에서 생성된 미디어가 재학습에 활용되는 순환 구조 형성이 중요하며, 물리적 

세계와 상호작용하는 감각 데이터 학습 역량이 핵심 경쟁요소

○ (제조) 공정설비·로봇·영상 데이터를 AI 학습 미디어로 활용하여 생산성 및 품질 최적화

- 생산현장 영상·센서·PLC·MES 로그를 활용해 이상 탐지·품질 검사·예측 유지보수까지 

AI 적용 확대

- 판단 지연이 품질 저하·다운타임으로 직결되므로 엣지 기반 저지연·고신뢰 미디어 파이프

라인이 핵심 경쟁 요소이며, 운영 과정에서 축적된 미디어의 분석·제어·재학습 순환 구조 

고도화 필요

○ (의료) 의료영상·임상 기록을 AI 학습 미디어로 전환해 진단·예측 정확도 향상

- 개인정보 보호·윤리 이슈로 미디어 활용 및 공유에 구조적 한계가 존재하며, 대규모 

학습·합성 미디어 활용을 통한 보완 필요  

- 신뢰 가능한 AI 학습을 위한 의료 미디어 품질 표준화 및 거버넌스 구축이 필요하며, 

실시간 분석 기반 보조적 진단 지원 도구로 확산 전망

 □ 결론

  ○ AI의 확산은 미디어의 역할을 근본적으로 재정의하고 있으며, 미디어는 인간의 감각·

인지·해석을 전제로 한 정보 전달 수단을 넘어 AI의 인지·판단·행동을 가능하게 하는 

핵심 인프라로 확장

- AI는 센서·네트워크·알고리즘을 통해 외부 세계를 직접 인지하고 스스로 의사결정을 수행

하는 주체로 기능

  ○ 이에 따라 미디어가 AI의 성능과 수용성을 결정하는 인프라로 수행하는 기능 전반을 

Media for AI로 정의할 수 있으며, 이는 데이터 제공을 넘어 판단 결과가 시스템 

최적화로 이어지는 순환 구조의 기반으로 작동

- Media for AI는 학습–추론–운영–피드백이 연결되는 메커니즘의 핵심 기반으로 기능

  ○ 산업별 적용 양상에 따라 Media for AI의 전략적 접근이 차별화되어야 하며, 이는 

산업의 AI 경쟁력과 직결

- 자율주행·제조는 학습과 실시간 추론이 현장에서 적극 활용되는 단계로, 이종 데이터 결합

과 저지연·고신뢰 처리 역량을 기반으로 즉각적 반응과 안정적 피드백 확보가 핵심

- 로봇·의료는 학습 데이터 축적과 성능 고도화가 진행 중인 분야로, 데이터 확보·품질관리·

활용 체계 구축과 희소성 해결을 통한 인지 역량 강화가 핵심 과제

- 향후 AI 경쟁력은 알고리즘뿐 아니라 고품질 미디어 데이터 생태계와 이를 안정적으로 

운영하는 인프라 역량에 의해 좌우될 것으로 전망
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1 서론

(1) 연구 배경

□ 개요

○ 역사적으로 미디어는 단순한 정보 전달 수단을 넘어 인간의 감각을 확장해 왔으며, 

이는 인간의 지각과 인지 방식은 물론 사회 구조와 문화 전반에 근본적인 변화를 야기

○ 또한 인간의 니즈와 기술적 발전은 새로운 미디어의 등장을 촉진하는 등 인간과 미디어가 

상호작용하는 공진화 관계로 발전

[그림 1] 미디어 발전 과정

출처: ETRI, 미디어 산업 진화 특성 탐색 연구(안지영, 연승준 외), ICT정책 이슈&트렌드, 2025

○ 최근에는 AI가 미디어의 새로운 생산·소비 주체로 떠오르면서, 인간 중심으로 전개되어 온 

미디어 생태계가 구조적 전환 국면에 진입

○ 특히, AI가 미디어의 기능을 고도화하는 핵심 동력으로 자리 잡으면서 AI가 미디어를 

돕는 사례가 빠르게 증가

- 세계경제포럼(WEF, World Economic Forum)은 AI가 미디어 생태계 전반에 걸쳐 큰 

변화를 촉발하고 있으며, 특히 콘텐츠 제작 영역에서 인간 창의력을 25% 이상 향상 

시키는 효과가 있다고 분석

[그림 2] AI Content Innovation Loop

출처: WEF, “Artificial Intelligence in Media, Entertainment, and Sport 2025’
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○ 반면, 미디어가 AI의 학습, 인지, 추론 등을 직접적으로 지원하는 개념은 아직 정립된 

사례가 부족하여, AI와 미디어 간의 상호 발전 구조가 충분히 형성되지 못한 상황

- 미디어가 AI의 요구나 인지 구조에 적응해 변화하는 시스템이 마련되어 있지 않아 

AI가 미디어에 영향을 미치는 측면의 일방향적 비대칭성이 심화

- 이는 과거 인간과 미디어가 상호 자극하며 성장해 온 관계와 비교할 때, AI와 미디어의 

공진화적 발전을 제약하는 구조적 한계로 작용될 전망

□ AI 데이터의 한계와 미디어의 중요성

○ 최근 AI 학습 데이터 고갈 문제가 본격적으로 논의되고 있는 가운데, 미디어를 통해 

지속적으로 생산·축적되는 데이터가 AI 학습을 보완·확장하는 핵심 자원이 될 전망

- OpenAI의 공동 창업자 일리야 수츠케버는 “AI 성능 향상에 도움이 될 만한 데이터는 

이미 바닥을 드러냈다”고 주장하고 있으며, AI 연구기관 EpochAI 또한 생성형 AI의 

학습 속도가 데이터 생산 속도를 앞지를 것이라는 연구 발표

[그림 3] AI 학습을 위한 데이터 재고 총량 전망

출처: “Will we run out of data? Limits of LLM scaling based on human-generated data’, ICML 2024

※ EpochAI는 해당연구에서 인터넷상에 존재하는 인간이 생성한 공개 데이터의 유효 재고량을 약 300조 토큰

(Token) 수준으로 추정(그림 5)하였으며, AI(LLM 모델) 학습에 필요한 데이터셋 수요 예측 결과, 유효 재고는 

2026년부터 2032년 사이에 소진될 것으로 전망

※ 데이터 확보 방안으로 AI 생성 데이터 재학습에 대한 논의가 이루어지고 있으나, 이는 2024년 Nature(참고 1)에서 

장기적 해결책으로서의 한계 증명
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- 이는 학습 데이터의 총량 감소를 넘어, AI가 학습할 수 있는 의미와 맥락의 다양성이 고갈되

고 있음을 의미하며, 사회 변화와 문화적 맥락 등을 갱신하는 미디어의 중요성을 시사

- 따라서, 미디어와 같이 다양성을 지닌 데이터가 주목받고 있으며, 이에 대한 신뢰성·접

근성 제고, 학습에 즉시 활용 가능한 고품질 데이터 확보가 AI 경쟁력으로 직결

○ 미디어는 이미 AI 모델이 학습·추론·고도화되는 데 필요한 대규모 데이터 생태계를 구성

- 미디어는 텍스트·영상·음성 등 인간의 경험과 사회적 맥락이 의미 단위로 구성된 콘텐츠를 

지속적으로 생산하며, 이는 AI가 세계를 이해하는 학습 기반으로 기능

- 2024년 MIT 연구진이 발표한 논문에서는 AI 발전에 핵심 자원으로써 대규모 데이터의 

중요성을 강조하며, 1990년부터 2024년까지 공개된 약 4000개의 데이터셋의 특성과 

형성 경로를 분석(Longpre 외, 2025)

[그림 4] AI 학습에 사용된 데이터 출처

출처: Bridging the Data Provenance Gap across Text, Speech, and Video(Longpre et al.), ICLR 2025

- 분석 결과, 텍스트·음성·비디오 모델 학습에 사용된 데이터의 대부분이 미디어 매체를 

통해 축적된 것으로 나타났으며, 이는 AI의 지능적 성장과 발전이 미디어에 의해 구조적으로 

뒷받침되고 있음을 시사

※ (사례 1) 2024년 2월, 구글은 Gemini 모델 학습을 위해 Reddit과 데이터 사용 계약 체결

※ (사례 2) 2025년 5월, 아마존은 뉴욕타임즈와 파트너십을 통해 자사 모델 Alexa 고도화

○ 한편, 미디어의 소비 주체가 인간에서 AI로 확장됨에 따라, AI 학습에 적합한 형태로 

콘텐츠를 제공하고 구조화할 필요성 제기

- 현재 AI 개발에 있어, 양질의 데이터 정제하고 이를 학습에 적합한 형태로 제공하는 

작업이 가장 많은 시간과 비용이 요구

※ 한국지능정보사회진흥원(NIA)의 조사에 따르면, AI 프로젝트에서 투입되는 시간의 약 80%가 데이터 준비 과정에 

집중되는 것으로 나타남

- 이러한 현실은 구조화·표준화된 미디어 제공 방식이 전처리 비용과 시간 부담을 완화함

으로써 AI 발전을 가속할 수 있음을 시사
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- 나아가 이는 단순한 데이터 정제 차원을 넘어, AI의 인지·추론 구조에 맞게 미디어 

자체를 재설계하는 과제로 확장되며, 미디어는 데이터 공급자를 넘어 AI의 새로운 인지 

환경을 구성하는 핵심 인프라로 기능할 필요가 있음

참고 AI 생성 데이터 재학습의 한계와 모델 붕괴 위험

○ 학습 데이터 고갈 문제에 대한 해결 방안으로 AI 생성 데이터를 재학습하는 방안을 논의하고 있으나, 

위험 또한 공존

- 구글의 AI 연구원 Ilia Schumailov는 Nature 논문에서, 생성형 AI가 스스로 만든 데이터를 과도하게 

재학습할 시 모델 붕괴(Model Collapse)가 발생할 수 있음을 입증

[생성 데이터의 반복 학습으로 인한 데이터 분포 왜곡과 모델 붕괴]

출처: AI models collapse when trained on recursively generated data (Shumailov et al.), Nature 2024

○ 그림은 AI가 생성한 데이터를 반복 학습할수록 원래의 인간 생성 데이터 분포(Generation 0: 

파란색)에서 점차 이탈하며, 분산 감소와 다양성 상실로 인해 실제 분포를 제대로 표현하지 못하게 

되는 과정을 시각화

- 생성 데이터 재활용에 대한 한계를 증명한 해당 연구를 통해 AI를 위한 대규모 데이터 생태계를 

구성하는 미디어의 중요성이 부각

(2) 연구 방법

□ 실증적 사례 기반 개념 구체화

○ 기존 미디어 연구는 인간의 감각·인지 중심으로 진행해 왔으나, AI가 스스로 데이터를 

수집·분석·판단·실행하는 환경에서는 전통적 개념만으로 설명하기 어려운 구조적 변화 발생

- AI는 센서·네트워크·알고리즘을 통해 외부 환경을 직접 인지, 데이터 기반으로 반응을 

선택, 결과 실행을 스스로 수행함에 따라 새로운 미디어 개념과 매개 구조 필요성 부상

○ 이러한 변화의 흐름을 반영하여, AI가 인지·반응·실행하는 전 과정을 매개하는 미디어 

구조를 ‘Media for AI’로 정의하고, 이를 산업별로 활용되는 실증 사례를 기반으로 구체화



- 5 -

□ 산업별 적용 양상 및 특징 분석

○ Media for AI는 통일된 기술 형식이 아닌, 산업군의 구조·작동·의사결정 로직에 따라 

다양한 형태로 분사되어 구현

- 실시간 정밀 제어가 요구되는 산업에서는 즉각적 반응성과 피드백 중심의 구조로 작동하며, 

대규모 네트워크 상호작용이 핵심인 산업에서는 연결성과 예측성을 중심으로 작동

○ 이러한 차이를 분석함으로써 Media for AI가 데이터 전송 수단을 넘어 산업별 운영 

환경에 최적화된 커뮤니케이션 인프라로 발전하는 과정을 탐색

□ AI 기반 산업 환경에서 미디어의 역할 재정의 및 확장 가능성 탐색

○ AI가 데이터의 생산자이자 소비자로 기능하는 환경에서 미디어는 인간 중심 콘텐츠 

매개가 아닌, 지능 간 연결과 협업을 수행하는 핵심 인프라로 전환

- 미디어는 정보 표현·전달의 수단을 넘어, 산업 지능을 작동시키는 운영적 매개체로 

기능하며, 기존 미디어 개념의 범주를 확장

- AI 간 상호작용을 지원하는 미디어는 데이터 처리·결정·행동의 전체 시스템을 조율하는 

지능 생태계의 통신 인프라로 진화 중

○ 이러한 관점에서, Media for AI가 향후 산업·사회·기술 시스템 전반에서 어떠한 새로운 

가치 체계를 창출하는지 탐구

- 사례 분석을 통해 AI의 인지 및 추론을 돕는 Media 기술을 식별하고 앞으로의 발전 

전망에 대해 분석
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2 Media for AI 개념

(1) AI 확산과 미디어

□ 미디어 소비 주체의 확장

○ 전통적으로 미디어 기술은 인간의 시각·청각 등 감각기관을 중심으로 정보의 인지와 

이해를 효율화하는 방향으로 발전해 왔으며, 콘텐츠의 구현 방식 역시 감각의 특성에 맞게 설계

- 영상 압축 코덱은 인간의 망막 특성에 맞춰 시각적 품질을 최적화되었으며, 오디오 

기술도 인간의 가청 주파수대에 초점을 맞추어 발전

○ 그러나, AI가 콘텐츠 생산 및 수용자로 적극 등장함에 따라, 생산 주체로서 미디어 

혁신을 촉진하는 동시에 미디어 소비 주체 또한 인간에서 AI까지 확장

○ 특히, 미디어 소비 주체를 확장하는 관점에서, 인간 대신 기계가 해석하기에 효율적인 

형태로 미디어를 표현하는 패러다임이 중요

○ 이러한 AI의 특성은 인간과는 다른 방식의 미디어 활용을 초래하며, 그 결과 인간 중심으로 

발전해 온 기존 미디어 체계에 새로운 변화를 요구

[표 1] 소비 주체별 미디어 활용 및 처리 방식 비교(인간 Vs. AI)

범주
인간 중심 커뮤니케이션

(Media for Human)
AI 중심 커뮤니케이션

(Media for AI)

정보의 본질 의미 중심. 감정, 의도, 맥락 포함 데이터 중심. 정량적 코드, 신호 기반

언어의 형태 자연어(불완전·모호) 기호화된 언어(정형·명시적)

표현 해석 방식 상호주관적 해석 수학적·통계적 해석

목적 관계 형성, 의미 전달, 설득, 감정 공유 정보 교환, 동작 제어, 학습, 최적화

노이즈 처리 인간적 해석(오해/은유/비유) 가능 노이즈=오류. 정정 또는 폐기 대상

코딩 방식 언어, 몸짓, 표정, 문화적 상징 비트열, 신호, 알고리즘적 표상

의도(Intention) 복합적 (감정+논리) 목적 함수(objective function) 기반

의미 생성 상징·맥락을 통한 “해석” 통계·패턴을 통한 “추론”

학습 방식 경험·사회적 상호작용 기반 데이터 학습 + 파라미터 최적화

피드백 구조 감정적·사회적 피드백 (공감, 신뢰 등) 수치적 피드백 (loss, reward 등)

표현 자유도 비정형, 중의성, 즉흥성 가능 정형화, 명시적, 확률적 제한

의사소통 목적 의미 교환 + 관계 형성 정보 교환 + 효율적 수행
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□ Media for AI Vs. AI for Media

○ Media for AI 개념 정립에 앞서 AI for Media와의 차이를 명확히 구분하여 두 개념이 

혼동되는 것을 방지하고, 연구 범위를 구체화

○ Media for AI는 학습·이해 과정에서 활용되는 미디어 콘텐츠의 지능화를 통해 AI의 

효율을 높이기 위한 기술, 즉 AI의 인지·이해 능력 향상이 핵심 → AI의 인프라 발전 

중심의 개념 

○ 반면, 기존의 AI for Media는 미디어 콘텐츠의 기획·생산·편집·유통·소비 전 과정에 AI 

기술을 적용함으로써 미디어 콘텐츠의 생성 및 추천·편집 결과, 즉 콘텐츠 생산 비용·시간 

절감 및 사용자 경험 향상이 핵심 → 인간의 기술 응용 중심의 개념

[표 2] AI for Media, Media for AI 개념 비교

구분 Media for AI AI for Media

핵심 

개념

미디어 시스템과 데이터가 AI 기술의 학습, 

발전, 확산을 촉진하는 구조(인프라 중심)

인공지능 기술을 활용하여 미디어 콘텐츠의 

생산·편집·유통·소비를 혁신(응용 중심)

목적

(지향점) Data Acquisition 관점 : AI 

입장에서 필요한 데이터 확보

(활용 목적) 고품질 학습 데이터, 

레이블·메타데이터·시뮬레이션 환경(합성 

미디어), 인간-기계 상호작용을 위한 

인터페이스 설계

(지향점) Content Creation·Optimization 

관점 : 미디어 산업에서 AI 활용

(활용 목적) 콘텐츠 자동 생성(텍스트, 

이미지, 영상), 추천·편집·오디오 처리, 

자막, 요약 등 미디어 서비스 개선

기술

AI가 학습·추론에 활용할 데이터를 

확보하기 위해 미디어로부터 의미 있는 

정보를 추출·변환하는 기술 

AI가 학습하기 위한 데이터를 만드는 기술

미디어 콘텐츠의 생산·편집·유통 과정에 

AI 기술을 적용하여 효율성과 품질을 

향상시키는 기술 

콘텐츠의 생성·유통에 AI를 적용하는 기술

주요 

질문

“미디어가 AI 발전에 어떤 자원을 

제공하고 어떤 환경을 조성하는가?”
“AI가 미디어를 어떻게 변화시키는가?”

핵심 

가치
AI의 인지·이해 능력 향상

콘텐츠 생산 비용·시간 절감 및 사용자 

경험 향상

○ AI for Media와 Media for AI는 대립적 관계가 아닌 사회적으로 신뢰하는 AI 기술 

혁신과 경쟁력 강화를 위해 미디어 데이터를 학습하고 성장하는 상호의존적 관계

- 미디어는 더 이상 AI 기술을 단순히 활용하는 수동적 수혜자가 아니라 AI의 근본적인 

인지·이해 능력을 뒷받침하는 핵심 인프라이자 공동 설계자의 상호적 관계의 관점에서 

‘Media for AI’를 정의
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(2) Media for AI 개념 정립을 위한 핵심 키워드

 □ Media for AI 키워드 도출(EU, AI4Media 프로젝트 기반)

  ○ 유럽연합에서 추진한 ‘AI4Media’ 프로젝트는 AI와 미디어를 연결하는 다양한 연구 

주제와 키워드를 소개, 이 중 미디어가 AI를 지원하는 대표적인 키워드를 도출

[표 3] Media for AI 관련 키워드

관련 키워드 주요 내용

Multimodal Content 

Importance

n 멀티모달 콘텐츠(텍스트·음성·이미지·영상 등)의 메타데이터 추출, 요약 

및 클러스터링, 오디오·비주얼 생성 등을 핵심 AI 기술로 제시

n 멀티모달 콘텐츠를 AI 성능을 향상시키기 위한 가장 중요한 학습 

자원으로서 강조

n 멀티모달 미디어는 단순 콘텐츠가 아니라 AI의 표현력·지능 고도화를 

결정하는 기반 요소

Media Data Importance

n 미디어 데이터가 AI 학습·개발에 핵심 자원이라는 점을 전제

n 특히 텍스트·이미지·음성·영상 등 멀티미디어 콘텐츠는 AI 모델이 

학습하는 가장 중요한 입력 데이터

Public-Interest Data

n 공익적 데이터셋 구축의 중요성 강조

n 미디어 데이터는 저작권·개인정보·표현 규제 등 복잡한 규제를 가진 

분야로 AI 연구에 필요한 데이터 접근성 확보가 어렵기에 신뢰 가능한 

공익 데이터 기반 구축 필요

n 공익을 위해 보증된 데이터셋은 AI 연구의 필수 인프라로 명시

Data Scarcity Issue

n 데이터 부족 문제를 지적하며, AI 모델이 충분한 미디어 데이터가 

없거나 특정 언어·문화권 데이터가 부족한 경우, 학습 성능이 

떨어진다고 설명

Data Governance

n 저작권, 데이터 접근권, 플랫폼 책임, AI 안전성 및 사고 책임과 

밀접하게 연결된 핵심 정책 영역 제시 

n AI 시대의 미디어 데이터 활용·공유·보호 체계를 설계하는 근간이며, AI 

기술 규제와 직결

출처: AI for the Media Industry: A Strategic Research Agenda, AI4Media, 2024.07

  ① (AI 지능·표현력 기반을 제공하는 멀티모달 미디어 데이터) AI 발전의 핵심 방향으로 

멀티모달 AI를 제시하며, 텍스트·음성·영상·이미지·상황정보를 통합적으로 학습하는 

멀티모달 AI의 특성상, 미디어 데이터는 AI가 인간의 언어·감정·상황을 이해하고 

표현하는 데 있어 중요한 기반

   - 특히 생성형 AI 모델이 학습하는 데이터의 70~80%가 미디어 기반 콘텐츠이므로 

미디어 데이터 품질이 향후 AI 기술의 표현력·사고력·창의성에 대한 직접적 영향을 제시
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  ② (AI 신뢰성 기반으로서 미디어 데이터) AI 기술 발전의 가장 핵심적인 병목이 데이터 

품질(data quality)에서 발생한다고 명시하며, 특히 미디어 영역에서 생산·편집·검증

되는 콘텐츠가 AI 성능 향상에 미치는 영향력 강조

   - AI 모델의 성능·안정성·편향성 문제의 상당 부분이 데이터의 정확성·출처 관리·검증 

절차의 부족에서 비롯되며, 미디어가 제공하는 고품질·검증된·맥락 기반 데이터가 

신뢰성 있는 AI 개발의 필수적 기반

   - 특히, 뉴스·방송·영상·이미지·음성 등 미디어 콘텐츠를 AI 학습데이터의 핵심 자원으로 

규정하며, 사실 검증(fact-checking), 출처 투명성(source transparency), 맥락 정보 

제공(metadata), 조작탐지(deepfake detection) 등의 미디어 고유 기능이 곧 신뢰 

가능한 AI(Trustworthy AI)의 품질 기준 결정

  ③ (AI 공정성·대표성의 조건으로서 미디어 다양성) AI 모델의 편향(bias)과 차별

(discrimination)의 핵심 원인이 데이터 다양성 부족에서 기인하며, AI 학습데이터가 

특정 언어권·문화권에 집중될 경우, 생성형 AI의 언어 표현·의사결정·콘텐츠 생성 

결과가 심각하게 편향

   - 이를 해결하기 위한 다양한 언어·문화·지역 기반의 미디어 데이터 접근성 확보가 

필요하며, 이는 미디어가 AI 공정성(fairness)과 대표성(representation)을 실현하는 

핵심 데이터 공급자임을 시사

  ④ (AI 윤리를 위한 미디어 역할) AI 윤리를 위한 생태계 기반 조성으로 출처 투명성 

확보, 편집 과정 정보 제공, 저작권 및 저자 표기 관리, 조작 콘텐츠 탐지 및 대응, 

책임 있는 데이터 활용 등 중요

   - 이들 기능은 모두 미디어 산업이 전통적으로 수행해 온 역할과 직접 연결되며, 이러한 

미디어의 운영 규범이 곧 AI 윤리적 기준(Ethical AI standards)을 형성하는 핵심 기반

   - 따라서 미디어는 AI 윤리의 ‘수동적 수혜자’가 아니라, AI 윤리를 구체화하고 적용 

가능한 규범으로 전환하는 핵심 행위자로 기능

  ⑤ (AI 데이터 거버넌스 중심축으로서의 미디어) AI 데이터 생태계에서 가장 취약한 

부분은 저작권 불확실성, 데이터 사용 동의 부재, 부적절한 크롤링 및 스크레이핑 

관행 등으로 이를 해결하기 위한 미디어·저작권자·플랫폼 간의 데이터 거버넌스 

체계 구축 필요

   - 데이터 접근권 및 라이선스 체계, 플랫폼·언론 간 데이터 공유·보상 구조 개선, 윤리적 

데이터 수집·사용 원칙 확립, 검증된 공익 데이터셋 구축 등을 제안

   - 이러한 구조는 미디어가 AI 데이터 거버넌스의 규제 대상이 아니라, 규범을 설계하고, 

표준을 제시하는 핵심 주체로서 역할
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(3) Media for AI 개념 및 주요 특징

□ Media for AI 개념 정립

○ 유럽연합에서 추진한 ‘AI4Media’ 프로젝트 기반 Media for AI 관련 키워드를 중심으로 

세 가지 측면을 고려하여 개념을 구체화 및 정의

① 기술적 측면
AI 성능을 결정하는 핵심 데이터 인프라로서 미디어가 학습 데이터 제공과 
동시에 콘텐츠의 생성·전달·소비 과정 전반을 AI 친화적으로 재설계

② 사회·문화적 측면 
AI의 신뢰성·공정성·대표성을 뒷받침하는 정보 생태계로 사회적 수용성과 
공공성 확보

③ 거버넌스 측면
데이터 이용 규칙·저작권·보상·책임 구조 설계에 참여하는 정책 파트너로서 
AI-미디어 가치사슬 조정

[표 4] Media for AI 3가지 측면

 ① (기술적 측면) 미디어는 AI 성능을 결정하는 핵심 데이터 인프라

  - AI의 정확성·안정성·편향성은 학습 데이터의 품질과 다양성에 의해 좌우되며, 뉴스·

방송·영상·이미지· 오디오 등 미디어 기반 콘텐츠는 인간의 언어·문화·상황을 학습하는 

필수 자원

  - 또한 AI가 미디어 콘텐츠의 수용자로써 확장됨에 따라, AI의 지능적 진화(학습)와 

자율적 실행(추론 및 소통)을 가능하게 하는 기계 판독형(Machine-readable) 핵심 

자원 및 인터페이스를 지원

  - 국내외 보고서에서 등장하는 ‘AI-Native Media’, ‘Machine Readable Web’, ‘Machine 

Customer’ 등과 연관된 용어

 ② (사회·문화적 측면) 미디어는 AI의 신뢰성·공정성·대표성을 확보하는 기반

  - AI는 미디어가 제공하는 정보 환경을 기반으로 세계관·언어·문화 코드를 학습하므로, 

정보 생태계의 신뢰도와 포용성은 AI의 사회적 수용성에 직결

  - 허위정보·조작정보·딥페이크 등은 사회적 신뢰를 훼손하고 집단 편향을 강화하여, AI의 

신뢰성과 공정성에도 부정적 영향, 미디어는 AI를 둘러싼 사회적 신뢰·정당성을 유지

하는 핵심 정보 인프라

  - 또한, 지역 언론, 다양한 언어·문화 콘텐츠 등 폭넓은 미디어 생태계는 AI가 다양성과 

대표성을 갖춘 모델로 성장하고, AI가 보다 포괄적이고 균형 있게 학습하는 토대

 ③ (거버넌스 측면) 미디어는 AI의 데이터 이용 규칙·저작권·보상 구조의 설계자

  - 전통적으로 미디어는 규제의 대상이었지만, AI 환경에서는 미디어가 데이터 접근·

이용 규칙을 협의하는 주체, 공익 데이터셋 구축, 저작권·보상·책임 배분 규범을 제안

하는 정책 파트너로서 자리매김
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  - AI 기업은 미디어 데이터를 활용하여 서비스와 모델 성능을 고도화하고, 미디어 기업은 

AI 기술을 활용해 생산성을 높이는 과정에서 데이터 제공자(언론·창작자)와 데이터 

활용자(플랫폼·AI 기업) 간의 가치 배분 구조가 불투명해지는 문제가 지속적으로 제기

  - 데이터 이용에 따른 정당한 보상, 공정한 수익 분배, 공동 데이터 인프라 구축 등이 

뒷받침되지 않을 경우, 고품질 미디어 콘텐츠 생산 기반이 약화될 수 있으며, 이는 

다시 AI 성능 저하로 이어지는 악순환 초래

  - 따라서, 미디어는 ‘규범을 설계하는 이해관계자’로서 AI 생태계와 미디어 산업이 지속적으로 

데이터·보상 구조의 프레임 정의와 AI-미디어 간 데이터 가치사슬을 재구성하는 핵심 역할 수행

Media for AI

미디어가 AI의 성능과 수용성을 결정하는 인프라로써 수행하는 기능 전반을 총칭

□ AI를 위한 미디어의 특징

○ 기계지향적 표현(machine-oriented representation) 추구

- 이는 AI의 신경망이 이해하기 쉬운 방식으로 콘텐츠를 부호화하는 것으로 정의됨, 인간에게 

불필요한 정보는 과감히 배제하고, 대신 AI 알고리즘에 유의미한 특징(feature) 정보를 

강조하여 전달함으로써 데이터 효율을 극대화 

※ 예시:�자율주행�차량간�통신을�생각해보면,�기존에는�카메라�영상을�압축해�보내지만,�Media� for�AI�접근에서는�
차량이�인식한�객체와�위치�등�핵심�특징만�공유함으로써�안전�주행에�필요한�의미�정보만�서로�교환할�수�
있으며,�이는�통신�데이터양을�획기적으로�줄이고�실시간�대응을�가능케�함

○ 듀얼 스트림(Dual Stream) 미디어의 개념을 포함

- 하나의 콘텐츠 스트림에 인간용 정보와 기계용 정보가 동시 포함되는 형태이며, 방송이나 

스트리밍 영상에 사람이 볼 화질 영상 + AI가 분석할 메타데이터가 함께 포함되어, 

디바이스나 네트워크가 수요에 따라 적절히 활용하는 구조가 보편화될 전망 

※ 예시:�스마트TV로�뉴스를�시청할�때,�영상�신호�속에�뉴스�장면의�객체�태그나�자막의�의미�정보가�내장되어�있다면,�

시청자의�개인�AI�비서가�그�정보를�즉시�분석해�추가�설명을�제공하거나�요약본을�생성하는�등�부가서비스�제공�가능

○ 미디어 콘텐츠의 맥락 네트워킹을 지향

- 네트워크 레벨에서 맥락 정보를 포함하고 있음을 의미하며 단순 압축 기술을 넘어, 

AI 간 협력 프로토콜(A2A), 콘텐츠 메타데이터 표준(C2PA) 등 미디어를 둘러싼 모든 

규약의 AI 친화적 재편을 포괄

- 이렇게 통신망 자체가 거대한 분산 AI처럼 동작하여 필요한 정보만 실시간으로 교환하게 

되는데, Media for AI 개념은 이러한 의미 중심 흐름 구현을 위한 미디어 프로토콜까지 포함 

※ 예시:�CCTV�카메라가�네트워크�엣지에서�자체적으로�이상�행동을�감지하여�중요�정보를�담고�있는�영상�데이터를�

분류하고,�처리하여�전달하는�방식
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3 Media for AI를 위한 주요 기술

(1) AI 파이프라인 단계별 미디어의 주요 역할

○ AI는 인간의 학습을 모방한 네트워크를 설계하여 인간과 같이 생각 및 판단할 수 있도록 

만들어진 컴퓨터 프로그램으로 AI를 위한 미디어는 학습과 추론을 강화하는 것이 핵심

① (AI 학습: Training Phase) 학습 단계의 핵심 요소는 AI 모델의 내적 지식 최적화로 

AI를 위한 미디어는 맥락을 설명하는 데이터와 방대한 데이터를 학습하는 연산 작업이 요구

- 학습 관점에서 미디어는 AI의 패턴 학습과 성능 향상을 위한 데이터로 쓰이고 있으며, 

미디어의 역할이 인간을 위한 콘텐츠 제공에서 AI의 학습 자원으로 확대

- 실제 최신 멀티모달 AI 모델은 텍스트, 이미지, 오디오 등을 입력으로 처리하여 학습하고 

출력하는 것이 가능하며, 거대 언어모델은 인터넷의 방대한 기사, 서적, 게시물 등을 

학습 데이터로 활용하여 인간 수준의 언어능력을 구사

※ 예시:�Meta의�Llama2�모델은�2조�토큰에�이르는�공개�텍스트�데이터로�사전학습�되었으며,�Facebook�AI�연구진은�

인스타그램에�공개된(public)�35억�장�이상의�이미지를�학습하였고,� Stable�Diffusion�등의�생성형�모델은�

수억�장의�미디어�아카이브와�온라인�이미지를�데이터셋으로�활용해�훈련

② (AI 추론: Inference Phase) 빠른 처리속도가 요구되는 추론 단계에서 AI를 위한 미디어는 

추론의 속도를 높일 수 있는 형태로 제공되어야 함

- 추론관점에서는 미디어는 AI가 새로운 수용자이자 중개자로 기능하면서 방대한 원본 

콘텐츠를 직접 탐색하고 대규모 데이터를 처리함에 따라, 인간이 접근하기 어려운 규모의 

정보가 기계 간 방식으로 처리되는 현상 발생

※ 인간�독자가� 10개의�출처를�읽을�때,� AI�에이전트는� 10,000개의�출처를�크롤링하고�요약

※ 예시:�전�세계�감시�카메라�수는�2026년까지�10억�대에�이를�것으로�전망되며,�이들이�생성하는�영상은�대부분�

사람�대신�AI� 알고리즘이�분석하게�될�전망

(2) AI 학습 측면의 주요 기술

 □ 미디어 데이터 수집·획득

  ○ (기술개요) AI 학습을 위해 다양한 출처에서 생성되는 영상·이미지·오디오·텍스트·

센서 데이터를 체계적으로 수집·저장하는 데이터 확보

  ○ (등장배경) 멀티미디어 콘텐츠(사진·영상·오디오·텍스트)가 폭발적으로 증가하면서 

AI 학습용 데이터 확보가 중요해지고, 센서·IoT·스트리밍 환경이 보편화되면서 실

시간·대량 수집 요구 증대

  ○ (기술구성) 미디어 데이터 수집·획득 기술은 카메라·센서·웹 등 다양한 데이터 소스로

부터 크롤러·API 기반 수집 모듈을 통해 배치 또는 실시간 방식으로 데이터를 수집 

및 저장하는 구조로 구성
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[표 5] 미디어 데이터 수집·획득 관련 기술 구성

구분 내용

데이터 소스 카메라, 마이크, IoT 센서, 웹, SNS

수집모듈 크롤러, API 클라이언트, 로그 에이전트

수집방식 배치 수집, 실시간 스트리밍

저장계층 객체 스토리지, 데이터 레이크

  ○ (활용영역) 영상·오디오 아카이브 구축, 센서 기반 현장 녹화, 스트리밍 로그 획득 등 

AI 학습용 데이터셋 구축의 기초 단계로 활용

 □ 미디어 콘텐츠 메타데이터 자동 생성 기술

  ○ (기술개요) 미디어 콘텐츠의 시각·청각·언어적 특성과 맥락을 AI로 분석하여, 검색·

추천·편집·분석 등에 활용 가능한 메타데이터를 자동 생성·구조화

  ○ (등장배경) 증가하는 영상·이미지·오디오를 사람 손으로 일일이 태깅하고 설명할 

수 없게 되면서 검색·추천·편집 효율을 유지하기 위한 필수 인프라로 등장

  ○ (기술구성) 비전·음성·언어 인식 모델을 통해 콘텐츠의 객체·장면·이벤트를 인식하고, 

의미·맥락·시계열 정보를 분석·요약하여 표준화된 메타데이터로 구조화하며, 프라이

버시 보호와 신뢰성 관리를 포함한 메타데이터 생성·관리 기능으로 구성

[표 6] 미디어 콘텐츠 메타데이터 자동 생성 관련 기술 구성

구분 내용

콘텐츠 인식 모델 객체·인물·장면·음성·텍스트 인식을 위한 비전·음성·NLP 모델

의미·맥락 분석 이벤트, 감정, 주제, 행위, 스토리 흐름 등 고수준 의미 추출

시계열 메타데이터 장면 전환, 하이라이트 구간, 이벤트 타임라인 표현

요약·추출 기술 클립 생성, 핵심 장면 요약, 하이라이트 자동 추출

메타데이터 표준화 태그·속성·관계 정보를 구조화된 포맷으로 표현

프라이버시 개인 식별 정보 제어, 출처·생성 이력 기반 신뢰 메타데이터 관리

  ○ (활용영역) 콘텐츠 검색·추천·편집 자동화의 핵심 기반 기술로 활용되며, 클립 기반 

서비스, 하이라이트 자동 생성, 개인화 추천, 미디어 커머스, 광고 타기팅 등 AI 

기반 미디어 서비스 고도화에 활용

 □ 미디어 데이터 자가증식

  ○ (기술개요) 미디어 데이터 자가증식은 소량의 레이블된 원본 미디어를 기반으로 

생성 모델을 활용해 유사하지만 새로운 학습 데이터를 대량 생성·확장

  ○ (등장배경) 인공지능·딥러닝 연구에는 대량의 레이블링된 학습 데이터가 필수이나, 

이를 충분히 확보하기 어려운 상황으로 소량의 레이블된 데이터로부터 대량의 학습

데이터를 스스로 생성·확장할 수 있는 기술 필요
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   - 이미지, 텍스트 등 다양한 단일 모달리티(Modality) 데이터에 대한 생성 및 자가

증식 기술은 실제 모델의 학습 성능 향상

  ○ (기술구성) 소량의 원본 데이터를 입력으로 생성 모델, 품질 판별·검증 메커니즘, 

시계열·클래스 제어 구조를 결합해 데이터의 양과 다양성을 자동 확장

[표 7] 미디어 데이터 자가증식 관련 기술 구성

구분 내용

생성 모델 Diffusion Model, VAE 등을 활용한 이미지·영상·텍스트 생성

판별 모델 생성 데이터의 현실성·분포 일치 여부 검증

시퀀스 유지 기술 영상·음성 등 시계열 미디어의 연속성 보존

클래스 조건 생성 원본 데이터의 클래스·속성 조건을 만족하는 데이터 생성

데이터 다양화 기법 변형·노이즈·스타일 변환을 통한 분산(variance) 확장

  ○ (활용영역) 실제 데이터 수집이 어렵거나 제약이 큰 환경에서 학습용 데이터의 규모·다양성을 

확장해 모델의 성능과 일반화를 높이기 위한 핵심 학습 보완 수단으로 활용

   - 실제 촬영·수집이 어려운 희귀 상황, 위험 장면, 데이터 불균형 영역을 보완하여 

학습 커버리지를 확장

 □ 데이터 전처리·정제

  ○ (기술개요) 수집된 원본 미디어 데이터를 AI 학습에 적합한 형태로 변환하기 위해 

노이즈 제거, 오류 수정, 라벨 부여, 개인정보 보호 처리를 수행하는 데이터 준비 기술

  ○ (등장배경) 수집한 원본 데이터는 품질이 다양하고 오류·중복·불완전성이 많아 AI 

학습에 사용하려면 정제·라벨링·익명화 처리 필요

   - 실제로 수집되는 미디어 데이터는 출처와 환경이 다양해 품질 편차, 오류, 중복, 

결측치가 빈번하게 발생

   - 원본 데이터를 그대로 사용할 경우 AI 학습 성능 저하 및 편향 문제가 발생할 수 

있어, 체계적인 전처리·정제·라벨링·익명화 과정이 필수

  ○ (기술구성) 데이터 전처리·정제 기술은 학습 데이터 품질 확보를 위한 핵심 기능 

단위들로 구성

[표 8] 데이터 전처리·정제 관련 기술 구성

구분 내용

전처리 노이즈 제거, 해상도·샘플링 정규화, 포맷 통일

정제 중복 제거, 오류 교정, 결측치 처리

라벨링 객체·속성·이벤트 단위의 수동/자동 라벨 부여

익명화 얼굴·음성·식별 정보 탐지 후 블러링, 마스킹, 가명 처리
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  ○ (활용영역) AI 모델 학습을 위한 데이터 정비, 개인정보 보호가 필요한 영상·음성 

데이터처리 등 고품질 데이터셋 구축 전 필수 단계

(3) AI 추론 측면의 주요 기술

 □ AI를 위한 영상 부호화 기술

  ○ (기술개요) AI 인식률과 성능을 유지하면서 기계가 활용하기 위한 형태로 신호 부호화

   - 영상 미디어에서 AI의 임무 수행에 필요한 데이터만 추출하기 위하여, 영상신호에서 

필요한 부분의 특징(feature)만을 압축하여 전송하는 기술

  ○ (등장배경) AI는 사람을 위한 영상처리 및 부호화 기술을 적용한 기존 미디어를 

그대로 활용할 수 없어, 기계(AI)를 위한 영상처리 및 인지 기술 필요

   - 사람이 영상을 이해하는 방식(Human Vision)과 기계가 영상을 이해하는 방식

(Machine Vision)의 차이 존재

   - 따라서 전체 영상 미디어 중 AI가 필요로 하는 부분만 압축하여 영상 신호를 변환

하는 작업 필요

[그림 5] 휴먼 비전(Human Vision)과 AI 비전(Machine Vision)

출처 : ETRI(2020.10), “미디어와 AI 기술: 미디어 지능화”

  ○ (구현방식) AI 엔진의 성능을 유지하며 인간이 아닌 기계를 위한 영상신호를 압축

   - 기존의 비디오 압축 기술인 HEVC(High Efficiency Vidoe Coding)는 사람이 인지

하는 화질을 유지하는 데 초점을 두고 영상신호 압축

   - AI를 위한 영상 부호화 기술은 영상 센서로부터 영상신호를 직접 입력받거나 영상

신호에서 특징 정보를 추출하여 압축된 비트스트림을 구성하여 전달하여, AI의 임무 

수행을 위한 영상이나 또는 사람이 보기 위한 영상으로 복원하여 사용 
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   - AI를 위한 영상 부호화 및 복호화 과정에서 심층신경망이 활용될 수 있으므로 심층

신경망과의 인터페이스 제공 가능

   - 영상신호 변환을 거친 영상은 AI는 인지하지만 사람이 인지할 수 없어 영상 촬영

으로 발생하는 사생활 침해를 방지할 수 있는 부가적 효과도 있음

  ○ (활용영역) 자율주행, 지능형 CCTV, 스마트시티, 산업용 비전 등 실시간 AI 추론이 

필요한 환경에서 영상 데이터를 기계가 효율적으로 인식·분석할 수 있도록 전송·

저장 부담을 줄이는 핵심 기술로 활용

 □ 엣지/스트리밍 파이프라인 (실시간 수집·이벤트 전송)

  ○ (기술개요) 데이터 캡처 장치(카메라·마이크 등)에서 생성된 데이터를 엣지 노드에서 

1차 처리(추론·이벤트 감지) 후, 이벤트 또는 메타데이터만 중앙 서버로 전송하는 기술

   - 엣지 노드에서는 실시간 분석·대응이 가능하고, 중앙 서버는 방대한 원본 데이터가 

아닌 의미 있는 정보 중심으로 분석을 수행

  ○ (등장배경) 실시간 미디어 분석(예: 라이브방송, CCTV, IoT 카메라 등) 수요 증가로 

인한 중앙 서버 집중화를 탈피하고 효율성 확보를 위한 엣지 처리의 중요성 제기

  ○ (기술구성) 엣지에서의 실시간 AI 추론과 중앙 집계를 연계하기 위한 분산 처리 

구조로 구성

[표 9] 엣지/스트리밍 파이프라인 관련 기술 구성

구분 내용

엣지 디바이스 온보드 연산 자원(GPU/TPU/NPU)을 활용한 실시간 추론 수행

이벤트·추론 모듈 객체 인식, 이상 감지, 조건 기반 트리거 생성

스트리밍·전송 계층 이벤트·메타데이터 중심의 저지연 전송 및 메시지 처리

중앙 집계·관리 로그 수집, 이벤트 통합, 저장·분석·시각화

  ○ (활용영역) 대규모 영상·센서 환경에서 원본 미디어 전송을 최소화하면서 저지연·

고효율 AI 추론을 통해 실시간 판단과 대응이 필요한 CCTV·산업·도시 모니터링, 

스포츠 하이라이트 생성, 방송·광고 트래킹, IoT 현장 분석 인프라에 활용
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4 산업별 사례 분석

(1) 자율주행

 □ AI 활용 범위

  ○ AI가 주행 환경을 인식·판단·제어하기 위해 필요한 시각·공간·행동 정보 기반의 미디어 

데이터 생태계 구축

   - 카메라·LiDAR·Radar·GPS/IMU 등 센서 입력을 기반으로 객체를 탐지·분류·추적하고, 

객체의 위치·속도·이동 방향을 추정

   - 인식 결과를 바탕으로 주변 차량·보행자의 미래 궤적을 예측하고, 교차로·차로 변경·

합류 등 복합 주행 상황에서 위험 여부 판단하여 가속·감속·조향 등 차량 제어 명령을 

생성하고 실제 주행에 적용

   - 특히 위험 요소 탐지, 차선 변경 판단, 회피 경로 선택 등 인간 운전자의 판단을 

대체하거나 보완하는 역할 수행

   - 따라서 다양한 교통 패턴 및 기상 조건, 주야간 도심/고속도로 환경에 대응 가능한 

고도화된 상황 이해 및 예측 능력이 필수

 □ 미디어의 역할

  ○ (Training) 미디어는 AI가 다양한 주행 상황을 학습할 수 있도록 카메라 영상, 

LiDAR, Radar, GPS/IMU 정보·주행 데이터 등의 다양한 멀티모달 데이터 제공

   - 실제 도로 주행에서 수집된 원시 미디어(raw media)는 객체 인식, 추적, 예측 학습을 

위한 기본 학습 재료로 활용

   - 현실 데이터의 한계를 보완하기 위해 합성 장면, 시뮬레이션 시나리오, 가상 객체 등 

Synthetic Media를 활용하여 위험·희귀·극단적 상황까지 학습 커버리지 확장

  ○ (Inference) Media는 차량 주행 중 AI가 처리해야 하는 실시간 멀티 센서 입력 데이터로 

활용되어, 주변 환경을 즉각적으로 인식하고 판단을 가능하게 함

   - 카메라·LiDAR·Radar 등에서 생성되는 대용량 미디어는 차량 내(on-device) AI 컴퓨팅

에서 수 밀리초 단위로 처리되며, 객체 인식·차선 인식·행동 예측·경로 판단 등 핵심 

추론 과정에 사용

   - 센서 간 시간 정합성(synchronization), 노이즈 제거, 멀티센서 융합 품질은 인지 

정확도와 판단 신뢰성, 나아가 주행 안전성과 직결
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 □ 활용 현황 및 사례

  ① NVIDIA + Omniverse Replicator

   - NVIDIA는 2021년 11월, AI 학습용 합성데이터 생성 엔진 Omniverse Replicator를 공개

   - Omniverse Replicator는 자율주행 시뮬레이션 플랫폼 DRIVE Sim과 연계되어, 물리 

기반 가상환경에서 자율주행 AI 학습용 데이터를 대규모 생성

   - 실제 도로에서 수집하기 어렵거나 위험한 상황(폭우, 눈길, 야간, 사고 직전 등)을 

가상환경에서 재현하고, 정밀한 Ground Truth를 자동 제공함으로써 학습 데이터 

부족 문제 보완

- Ominvers Replicator 주요 기능: Drive SIM -
‣ 실제 센서가 경험하는 물리적 현상(ex. LED 깜박임, 모션블러, 레이더 반사, 라이다 빔 발산, 도플러

효과 등)을 가상환경에서 렌더링
‣ 다양한 조명, 날씨, 배경, 객체 배치 등을 랜덤화하여 데이터의 다양성을 확보하고, 시뮬레이션과 현실 

간의 갭(sim-real gap) 축소
‣ 수작업으로 라벨링하기 어려운 객체의 깊이(depth), 속도(velocity), 센서 간 오클루전(객체가 가려지

는 상황) 등의 정보를 자동으로 생성 및 제공
‣ 가상환경에서 고정된 씬(scene)을 설정하고, 다양한 변수(카메라 위치, 조명, 물체 속성 등)를 조절해 

대규모 데이터 생성하고, AI 모델 학습 활용

  ② nuScenes

   - nuScenes는 자율주행 분야 최초의 대규모 공개 멀티모달 데이터셋으로, 차량 인식·

추적 알고리즘 개발을 위해 카메라·LiDAR 기반 센서 데이터 제공

   - 6대 카메라, 5대 Radar, 1대 LiDAR를 포함한 완전 자율주행 센서 스위트 기반의 

대규모 멀티모달 데이터셋

    ※ 1,000씬(약 20초/씬 구성), 140만 장 이상의 이미지와 수십만 LiDAR 스윕 및 3D 주석을 포함한 
자율주행 학습과 벤치마킹을 위한 공개 데이터셋

   - 데이터셋은 연구계 및 산업계가 바로 활용 가능하도록 개발자 킷(devkit), 평가 코드

(evaluation code), 3D detection 및 tracking을 위한 표준 평가 지표(metrics)를 함께 제공

  ③ Waymo Open Dataset

   - 자율주행 연구 생태계를 확장하기 위해 대규모 실주행 데이터 기반의 Waymo 

Open Dataset을 공개하고 machine perception 및 자율주행 기술 전반에 대한 연구 지원

   - Waymo Open Dataset은 카메라·LiDAR·Radar 기반의 원시 미디어와 정밀 주석(3D 

바운딩박스, 트래킹 ID, 객체 궤적 등)을 제공하여, 자율주행 AI 모델의 학습과 검증에 

활용되는 대표적 대규모 학습용 데이터셋

   - 도시, 기상, 시간대 등 다양한 환경에서 수집된 멀티 센서 미디어로 구성되어, 모델의 

일반화 성능 향상에 기여하며, 미디어 → 정제데이터 → 학습데이터로 이어지는 

Media for AI의 데이터 파이프라인 구현
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- Waymo Open Dataset 특징 -
‣ Perception Dataset(고해상도 센서 데이터 및 라벨 포함 2,030개 세그먼트), Motion Dataset(객체 

궤적 및 3D 지도 기반 103,354개 세그먼트), End-to-End Driving Dataset(360° 카메라 이미지 및 
주행 경로 지시 포함 5,000개 세그먼트) 등 세 가지 Dataset으로 구성

‣ Dataset을 통해 자율주행 인식(Perception), 행동 예측(Motion Prediction), 경로 계획(End-to- End 
Driving) 등 자율주행 전 과정에 필요한 학습 데이터를 체계적으로 제공

  ④ Waymo Driver

   - Waymo는 실제 도로에서 운영 중인 완전 자율주행 서비스(Waymo One)를 통해 

실시간 멀티센서 추론 기반 자율주행 시스템(Waymo Driver)을 상용 수준으로 구현

   - Waymo Driver가 카메라·LiDAR·Radar 등 다수 센서로부터 얻는 데이터를 실시간

으로 융합(fusion)해 주변 객체를 인식하고, 교차로·차로 변경 등에서 안전한 경로 계획

   - 센서 퓨전 인코더가 카메라·라이다·레이다 입력을 시간축으로 통합해 객체·시맨틱 

정보를 생성하고, 이를 기반으로 빠르고 안전한 주행 결정을 내리는 실시간 기반 모델

   - 학습 단계에서는 Waymo Open Dataset 등 대규모 데이터가 사용되지만, 상용 서비스인 

Waymo One에서는 이 센서 데이터가 주행 중 지속 유입되는 실시간 입력으로 

쓰여 추론 안정성과 실시간 반응성이 핵심 경쟁 요소

  ⑤ Argoverse2

   - Argoverse2는 자율주행 인지·예측 성능 고도화를 위해 구축된 멀티모달 데이터셋으로 

Sensor Dataset, Lidar Dataset, Motion Forecasting Dataset 세 영역에서 대규모 

시퀀스·고정밀 HD 맵·다양한 도시 및 기상 조건 제공

   - Argoverse 2는 기존 자율주행 데이터셋의 한계였던 도시 다양성 부족, 라벨 의존성, 

장기 예측 난이도 문제 해소

- Argoverse2 Dataset 특징 -
‣ Sensor Dataset에서 7개 링 카메라·2개 스테레오·2개 LiDAR로 구성된 멀티모달 15초 시퀀스 제공하

며 3D cuboid 라벨은 30개 객체 카테고리 중 26개에서 충분한 밀도로 제공되어 인지 모델 벤치마
킹에 최적화

‣ Lidar Dataset에서는 라벨 없는 30초 LiDAR 시퀀스 600만 프레임 제공하며 자기지도학습·포인트클라
우드 예측 연구용으로 설계되었고, 10Hz 고정 수집과 lane-level HD map 포함으로 장면 역학 분석
에 유리

‣ HD Map에서는 정밀한 차선 중심선, 교차로 구조, 드라이버블 영역을 포함한 3D 벡터맵 제공하며 
도시별 독립 구조로 시맨틱 정합과 경로 제약 조건을 강화해 인지·예측·계획 모델의 정밀도 향상

  ⑥ Tesla Full Self-Driving (FSD)

   - Tesla는 차량에 장착된 다수의 카메라에서 생성되는 실시간 영상 미디어를 기반

으로 주행 중 AI 추론을 수행하는 방식의 자율주행 시스템(FSD) 운영



- 20 -

   - 주행 중 수집되는 영상은 클라우드로 전송해 분석하는 것이 아닌 차량 내(on-device) 

AI 컴퓨팅에서 즉시 처리되어 객체 인식, 차선 인식, 신호 인식, 주변 차량·보행자 

행동 예측 수행

   - 8개 카메라에서 스트리밍되는 영상으로 주변 공간의 점유 상태(occupancy)를 실

시간으로 예측하고, 후처리(off-line)가 아닌 차량 내 실시간 추론으로 동작

 □ 시사점

  ○ 현재 자율주행 분야에서 Media for AI의 경쟁력은 대규모 학습 데이터 확보에 의해 

결정

   - 자율주행 AI의 성능은 알고리즘보다 얼마나 다양한 주행 환경과 상황을 학습했는지

에 의해 좌우

   - 이에 따라 대규모 공개 데이터셋, 멀티도시·멀티기상 데이터, 장기 시퀀스 데이터 

구축이 자율주행 Media for AI의 핵심 기반으로 작용

  ○ 합성 미디어와 시뮬레이션은 학습 데이터 확보의 한계를 보완하는 핵심 수단

   - 자율주행은 정상 상황보다 희귀·위험·비정상 상황(악천후, 혼잡, 사고 직전)에 대한 

학습이 중요하나, 이러한 데이터는 현실에서 반복 수집이 어려움

   - 물리 기반 시뮬레이션과 센서 모델링을 통해 생성된 합성 미디어는 이러한 데이터 

공백을 보완하며, 현실 데이터의 커버리지를 확장하는 핵심 학습 자원으로 기능

  ○ 학습 데이터 확보가 자율주행 AI의 기본 성능을 좌우한다면, 실시간 멀티센서 추론 

역량은 주행 안전성과 신뢰성을 결정

   - 실제 주행 환경에서는 수 밀리초 단위로 변화하는 상황을 즉시 인식·판단해야 하므로, 

실시간 멀티센서 데이터 처리와 고신뢰 추론 기술 고도화가 필수

   - 이에 따라 자율주행 고도화 단계에서는 학습 중심 접근을 넘어, 주행 중 Media for 

AI가 실시간 추론 입력으로 안정적으로 작동하는 처리 기술이 핵심 경쟁 요소

(2) 로봇

 □ AI 활용 범위

  ○ 로봇이 세계와 상호작용하며 지능을 획득하도록 하는 핵심적인 로봇 두뇌로 기능을

하며, 로봇의 인지–추론–행동(제어)수행 전 과정에 활용

   - 로봇은 감각기관(눈·귀·피부·동작 로그 등)에서 획득한 데이터를 바탕으로 환경을 

인지하고 미디어를 라벨/구조화한 학습 데이터를 통해 이해·추론 능력을 향상
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 □ 미디어의 역할 

  ○ (Training) 로봇의 감각기관에서 생성되는 다양한 데이터를 학습용 미디어로 제공

   - 로봇의 시각(카메라 영상), 촉각(압력·마찰·미끄러짐), 힘·토크 센서, 관절 상태 로그, 

오디오 신호, 동작 궤적 등은 AI 학습을 위한 원시 미디어(raw media)로 활용

   - 이러한 원시 미디어는 라벨·메타데이터가 부착된 정제 데이터셋으로 전환되어 로봇의 

인지·추론·조작 정책 학습에 사용

  ○ (Inference) Media는 로봇이 실제 환경에서 작동할 때 실시간으로 처리해야 하는 

감각 입력 데이터로 활용되어, 로봇의 즉각적인 인식·판단·행동을 가능하게 함

   - 카메라 영상, 촉각 센서, 힘/토크 센서, 관절 상태 로그 등은 로봇이 환경과 상호

작용하는 동안 지속적으로 생성되는 실시간 미디어 입력

   - 로봇 AI는 이러한 미디어를 바탕으로 물체의 형태·위치·접촉 상태·미끄러짐 여부 

등을 인식하고 즉각적인 조작·이동·회피 행동을 수행

 □ 활용 현황 및 사례

  ① NVIDIA Isaac Sim + Omniverse Replicator

   - NVIDIA Issac Sim은 물리 기반 가상 환경에서 로봇을 시뮬레이션하고, 합성 데이터를 

생성해 AI 모델 학습과 검증에 쓰도록 설계된 플랫폼

   - 물리 기반 렌더링, 센서 시뮬레이션(RGB 카메라, 깊이센서, LiDAR, IMU 등), 메타

데이터와 주석을 자동으로 부여하여 현실 환경에서 직접 수집하기 어렵거나 비용이 

많이 드는 데이터를 가상환경에서 빠르게 확보

   - 로봇 팔, 모바일 로봇 등의 동작을 물리 기반 시뮬레이션 환경에서 훈련시켜 AI 

모델에 필요한 센서 데이터 (영상·힘·깊이·라이다) 합성

   - Replicator 엔진은 자동으로 조명, 재질, 환경 조건을 랜덤화하여 데이터 커버리지 확장

  ② LG전자 + NVIDIA Isaac GROOT

   - 가전·전장·산업설비 등을 통해 확보된 다양한 사용 환경의 미디어 데이터를 피지컬 

AI의 학습 기반으로 활용하는 AI 로봇 시스템의 범용성 및 실세계 적응성 강화 전략 추진

   - 실제 설비·물류·제조 라인 등 물리적 환경에서 발생하는 영상·센서·행동 로그 데이터를 

시뮬레이션 및 합성하고, 학습용 미디어로 전환하여 AI 제어정책 개발 및 로봇 동작 적용

   - 축적된 대규모 센서 및 작동 데이터의 활용을 위해 엔비디아 범용 휴머노이드 추론

모델 Isaac GROOT 활용 
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  ③ Google DeepMind’s RoboCat

   - 다양한 물리적 로봇 형태(embodiments)에서 영상·행동 데이터를 대규모 학습하고, 

이후 스스로 데이터 생성·확대 학습하는 범용 로봇 조작(Fundation Agent) 모델

   - 다양한 로봇 형태와 조작 과제에 범용적으로 대응 가능하며, 미디어(영상·센서 로그) 

→ 학습 데이터 → 제어 정책 → 로봇 행동으로 이어지는 전체 파이프라인을 구현

   - 미디어를 AI가 학습할 수 있는 형태로 정제하고 학습 결과를 로봇 제어 정책으로 활용

- Google DeepMind’s RoboCat 학습 구조 -
‣ 원시 미디어 확보: 여러 로봇 팔과 다양한 과제에서 수집한 영상·행동 데이터
‣ 데이터 전환 및 정제: 미디어는 행동-라벨(labelled trajectories) 형태로 구조화되어 AI 학습 데이터로 전환
‣ 자체 데이터 생성(증강): RoboCat이 스스로 반복 학습을 통해 추가 데이터를 생성하여, 합성 혹은 

자율 생성 미디어(data augmentation) 역할을 수행
‣ 제어 정책 학습 및 전이: 학습된 AI 모델이 새로운 로봇·새로운 과제에 빠르게 적응하며 제어 정책

(policy)을 구현하여, 미디어 기반 학습이 실제 로봇 행동으로 이어짐
‣ 다형성(multi-embodiment) 및 일반화: 다양한 로봇 형태, 다양한 과제를 포함한 미디어 데이터셋으로, 

다양한 환경·센서 조건·행동 스펙트럼으로 일반화 가능 

  ④ Amazon 촉각로봇 Vulcan

   - 차세대 로봇 조작(Manipulation)을 위해 개발된 촉각 기반 로봇 시스템으로, 시각 

중심 로봇이 처리하기 어려운 물체와 환경에서도 안정적인 그립·조작 능력을 확보

하기 위해 고해상도 촉각 센서와 멀티모달 감각 학습 모델을 결합한 플랫폼

   - 영상·촉각·힘·관절 로그 등 다양한 감각 미디어를 통합적으로 수집하고, 이를 AI 

학습용 미디어로 구조화하여 복잡한 물리 상호작용을 학습

   - 촉각 센서 배열을 통해 손끝에서 발생하는 압력 분포, 미끄러짐, 마찰, 접촉 변화를 

정밀하게 감지하며, 이를 카메라 이미지·행동 로그와 함께 모델에 입력하여 시각·

촉각·힘 기반 조작 정책 학습

   - 단순 비전 기반 로봇이 어려워하는 불규칙한 형태의 물체나 미끄러운 표면에서도 

안정적으로 행동할 수 있게 함

  ⑤ RH20T 및 Kaiwu Dataset

   - RH20T는 멀티센서·멀티스킬 기반의 대규모 로봇 조작 데이터셋으로 로봇 팔이 다양한 

조작 테스크를 수행하는 과정에서 수집된 시각·촉각·힘/토크·오디오 등 멀티모달 센서 

데이터를 조작 궤적과 행동 라벨을 함께 제공하여 로봇 조작 AI의 학습과 성능 향상 지원

   - Kaiwu Dataset는 인간의 손동작, 음성, 시선 정보 등을 포함한 인간–로봇 상호작용

(HRI) 중심의 멀티모달 미디어 데이터셋으로, 인간의 의도·행동 맥락을 AI가 학습

할 수 있도록 설계되어 협동 로봇 및 상호작용 기반 로봇 지능 학습에 활용
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  ⑥ Boston Dynamics Spot–Orbit

   - 산업용·서비스 로봇을 활용한 현장 점검 및 설비 관리 자동화를 위해 개발된 로봇과 

AI 플랫폼 연계 사례로, 네 발 보행 로봇 ‘스팟(Spot)’과 AI 기반 분석 플랫폼 ‘오빗

(Orbit)’을 결합한 시스템

   - 스팟 로봇은 공장 및 산업 현장을 자율적으로 순찰하며 카메라와 각종 센서를 통해 

현장 환경 미디어(영상·센서 데이터)를 수집하고, 중요 설비 및 점검 지점에서 촬영한 

데이터를 실시간으로 중앙 AI 플랫폼(Orbit)에 전송

   - Orbit 플랫폼은 로봇이 전송한 영상 및 센서 미디어를 AI 비전 모델로 분석하여 

가스 누출 여부, 안전 설비 위치·상태, 설비 이상 징후 등 사람이 육안으로 놓치기 

쉬운 요소를 자동으로 식별·판단

 □ 시사점

  ○ 로봇 지능은 ‘어떠한 미디어 데이터를 통해 학습되었는지’가 핵심

   - Isaac Sim, RoboCat, RH20T, Vulcan 사례에서 공통적으로 확인되듯, 로봇 AI의 성능은 

알고리즘 구조보다 로봇이 학습한 미디어의 종류·품질·커버리지에 의존

   - 특히, 시각 중심 데이터만으로는 한계가 있으며, 촉각·힘·토크·행동 로그 등 물리적 

상호작용 미디어가 포함될수록 로봇의 조작 안정성과 일반화 성능이 향상

  ○ 현실 데이터 수집의 한계로 인해 합성 미디어·시뮬레이션 기반 학습이 필수 인프라

   - Isaac Sim과 LG전자 사례에서 보듯, 실제 산업·서비스 환경에서 로봇 학습 데이터를 

직접 수집하는 것은 비용·시간·안전 측면에서 구조적 한계 존재

   - 이에 따라 가상환경에서 센서 미디어를 합성하고, 이를 학습 데이터로 전환하는 

시뮬레이션 기반 전략이 로봇 산업 전반의 공통 접근 방식으로 확산

  ○ 로봇 Media for AI는 ‘지각–이해–행동’의 순환 구조를 전제로 설계

   - RoboCat 사례는 미디어가 단순 입력 데이터가 아닌 ‘환경 지각 → 구조화된 학습 

→ 제어 정책 → 실제 행동’으로 이어지는 순환 지능 구조의 핵심 요소로 기능

   - 로봇은 더 이상 고정된 프로그램이 아니라 미디어를 통해 세계를 경험하고 행동을 

개선하는 존재로 진화 중

  ○ 현재 로봇 산업에서 Media for AI의 핵심은 데이터 학습(Training)에 있으며, 이는 

물리적 세계와 상호작용하는 로봇 지능의 기반을 형성하는 필수 조건

   - 로봇은 시각·촉각·힘·토크·행동 로그 등의 물리적 감각을 미디어를 통해 세계 학습

해야 하므로 충분한 수준의 규모와 다양성을 갖춘 학습용 미디어가 지능 고도화에 

필수적인 요소
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   - 현실 환경에서의 데이터 수집이 비용·안전·시간 측면에서 제약을 받는 구조적 특성

으로 인해 합성 미디어·시뮬레이션·가상환경 기반 학습 데이터 구축이 활발

(3) 제조

 □ AI 활용 범위

  ○ 제조 분야에서 AI는 생산현장에서 발생하는 센서·영상·로봇·제어 데이터를 학습하여 

설비 상태 인식, 공정 변화 감지, 품질 이상 예측 및 공정 제어 의사결정을 수행

하는 핵심 지능

   - 설비 센서(온도·압력·진동·전류), 영상 데이터(카메라·X-ray), 로봇 제어 로그, PLC· 

MES 신호 등을 기반으로 공정 이상 징후 및 결함 패턴을 조기에 탐지

   - 공정 조건 변화에 따른 품질 편차를 예측하고, 불량 발생 가능성을 사전에 판단

   - AI 분석 결과를 제어 신호로 연결해 공정 변수(속도·압력·정렬 등)를 자동 보정함

으로써 생산 효율·품질 안정성·에너지 효율 향상

 □ 미디어의 역할 

  ○ (Training) 제조 AI가 공정 상태와 품질 변화를 학습할 수 있도록 생산현장에서 

생성되는 모든 데이터를 AI 학습용 미디어로 전환·제공

   - 센서·영상·로봇 로그·PLC 신호·음향·진동 데이터 등은 AI 학습을 위한 원시 미디어

(raw media)로 활용

   - 결함 위치(픽셀·마스크), 공정 메타데이터(라인 ID, 속도, 설비 정보) 등이 라벨링된 

정제 학습 미디어로 전환되어 모델 학습에 사용

   - 실제 공장에서 결함·사고 데이터를 의도적으로 수집하기 어렵기 때문에, 합성데이터

(Synthetic Data) 및 디지털트윈 기반 시뮬레이션 미디어가 학습 커버리지 확장 

수단으로 활용

  ○ (Inference) Media는 제조 현장에서 AI가 실시간으로 처리하는 입력 데이터로 활용

되어, 즉각적인 이상 탐지와 공정 판단을 가능하게 함

   - 영상·센서·제어 로그 등 멀티모달 미디어가 시간·공간적으로 동기화되어 AI 추론에 입력

   - AI는 실시간 미디어를 기반으로 공정 이상 여부를 판단하고, 차단·분류·보정 등의 

즉각적인 제어 의사결정 수행

   - 추론 결과는 제어 시스템과 연동되어 자동 조정 또는 알람으로 이어지며, 이 과정

에서 생성된 데이터는 다시 학습 미디어로 환류
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 □ 활용 현황 및 사례

  ① Volkswagen + Techman Robot + NVIDIA

   - Volkswagen 생산공장은 Techman Robot의 협동로봇과 NVIDIA Isaac Sim 기반 

시뮬레이션 환경을 결합해 현실 공정을 정밀하게 모사한 디지털 트윈 공장 구축

   - 이를 통해 합성미디어(synthetic media)를 생성하여 로봇 비전 및 제어 정책을 사전 

학습시킨 후 실제 생산라인으로 전이(sim2real)

   - 가상 공장에서는 조명, 재질, 객체 배치, 상호작용 등이 현실과 유사하게 모델링되며, 

이 과정에서 생성된 영상·3D 객체·센서 데이터를 AI 학습을 위한 원시 미디어로 활용

  ② 삼성전자 스마트팩토리 솔루션

   - 삼성전자는 생산라인 전반에서 발생하는 영상, 설비 센서(온도·압력·전류·진동), 설비 

제어 로그 및 MES 데이터를 통합 수집하고, 이를 AI가 학습·분석할 수 있는 미디어로 

전환해 지능형 생산라인 운영

   - 수집된 원시 미디어는 시간·공간적으로 동기화되고, 이상 신호 탐지를 위해 노이즈 

제거와 이벤트 라벨링이 수행되며, 설비명·공정 단계·제품 유형 등의 메타데이터가 

함께 부여

   - AI는 이러한 학습 미디어를 기반으로 설비 이상과 불량 발생 가능성을 사전에 예측

하고, 예측 결과를 실제 현장 제어 시스템과 연계해 공정 조건(압력·온도·투입 재료 

등)을 자동 조정

   - 현장에서 새롭게 생성되는 데이터는 다시 학습 미디어로 환류되어 모델을 지속적

으로 개선하는 구조를 형성하며, 이를 통해 제조 공정에서 ‘분석–제어–재학습’ 순환 

AI-Driven Decision Loop 구현

  ③ Bosch AI 기반 반도체 기판 제조공정

   - Bosch는 전 세계 수백 개 제조 라인에 AI Analytics Platform을 도입해 센서, 비전 

카메라, 공정 데이터 등을 실시간으로 수집·분석하여 공정 오류와 품질 이상 징후를 

빠르게 감지하고 대응

   - 공정 중 볼트의 지름, 스프링 형태, 토크·회전각, 온도 등 정밀 센서 데이터를 AI가 

실시간 평가하며, 기준치 이상 편차를 자동으로 탐지함으로써 불량품 출하 차단

   - 생성형 AI를 활용해 실제 결함 데이터를 미리 생성하고 광학 검사 모델을 사전 

훈련시켜 신제품 라인에서도 빠르게 품질 AI를 적용할 수 있는 기반 마련

   - 제조 미디어를 표준화·정제해 AI가 연속적으로 학습하는 AI-driven Factory 기반 구축
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  ④ Tesla Computer Vision 기반 생산 자동화 및 품질 검사

   - Tesla는 제조 라인의 다수 공정에 컴퓨터 비전 기반 AI 시스템을 도입하여 고해상도 

카메라로 실시간 이미지를 수집, AI가 결함·오류를 즉시 감지함으로써 불량률을 

줄이고 생산 효율을 높임

   - 부품 조립, 용접·정렬, 표면 검사 등 다양한 단계에서 고속 카메라 데이터를 처리

하여 부정합이나 위치 오차를 실시간 판단하고 로봇 조립 또는 생산 속도 조정

   - 테슬라의 제조 AI는 예측 유지보수에도 활용되어 설비 이상을 미리 감지하고 다운

타임을 줄이는 데 기여하며, 이러한 AI 기반 품질 및 설비 분석 체계는 Gigafactory 

전체 생산 라인을 지속적으로 개선

  ⑤ BMW Automated Surface Processing (iFACTORY)

   - BMW Regensburg 공장은 AI 기반의 자동화된 표면 검사 및 처리 프로세스를 도입해 

차량 도장 공정의 품질을 전수 검사 형태로 자동화

   - 공정은 크게 3단계로 이루어지며, 먼저 AI 비전 기술이 표면 결함을 식별·로그화

하고, 그 정보를 바탕으로 로봇이 해당 위치를 개별적으로 연마·처리

   - AI는 고해상도 카메라 영상 → 3D 표면 모델 생성 → 결함 위치/형태/크기 판단을 

수행하며, 이를 통해 불량률 감소와 생산 품질 향상, 공정 시간 단축 효과 달성

  ⑥ Airbus 드론 기반 항공기 표면 검사 자동화

   - Airbus는 항공기 내부 항공 정비를 돕는 Advanced Indoor Inspection Drone을 

발표하였으며, 드론에 장착된 고해상도 비전 카메라 및 레이저 장애물 감지 센서를 

활용하여 전통적인 육안 검사보다 훨씬 빠르게 기체 표면 점검

   - 시스템은 비전 데이터를 수집하고, 드론의 임무 계획 소프트웨어와 분석 툴 간 연계를 

통해 자동 검사 경로를 수행하며, 기존 수작업 대비 검사 시간을 대폭 단축하고 

리포트 품질을 높이는 데 기여

   - 드론 기반 시각 데이터는 미디어 → 분석 모델 입력 → 정량적 평가 결과 제공의 

흐름으로 활용되며, 디지털 정비 보고서 생성 및 다운타임 감소에 기여

 □ 시사점

  ○ 제조 분야에서는 실시간 추론의 중요성이 특히 높으며, 이는 엣지(Edge)의 Media 

처리 역량과 직결

   - 제조 환경에서는 판단 지연이 곧 불량 확대·사고·다운타임으로 이어질 수 있어 영상·

센서 미디어를 저지연·고정확으로 처리하는 추론 능력이 핵심
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  ○ 현재 제조 현장에서 활용되는 미디어는 실시간 판단을 위한 입력 데이터로 기능

   - 영상, 센서, 로봇 제어 로그, PLC 신호 등은 AI의 실시간 추론을 위한 입력 미디어로 

활용되어, 이상 여부 판단, 차단·분류, 공정 보정 등 즉각적인 의사결정으로 연결

   - 제조 공정은 연속적·실시간으로 운영되며, 설비 이상·공정 편차·품질 결함은 발생 

즉시 대응하지 않을 경우 불량 확대, 설비 손상, 생산 중단 등과 직결

   - 따라서 실제 현장에서의 생산성·품질·안전성 개선은 학습된 모델이 얼마나 빠르고 

안정적으로 실시간 추론을 수행하는가에 의해 좌우

  ○ 실제 공정에서 결함·사고 데이터 확보가 어렵기 때문에 합성데이터·디지털트윈 기반 

학습이 필수적 

   - 실제 생산 현장에서 결함·사고 데이터를 의도적으로 생성하기 어렵기 때문에, 디지털 

트윈·합성미디어·생성형 AI를 활용한 학습으로 공정 시나리오 커버리지 확장 필요 

  ○ 제조 분야 Media for AI는 산업 경쟁력의 기반이 될 전망

   - 품질 검사 자동화, 다운타임 감소, 공정 비용 절감 사례에서 알 수 있듯이, 미디어 

기반 AI 학습과 추론은 단기 효율 개선을 넘어 장기 경쟁력의 핵심 요소로 작동

   - 이는 향후 제조 산업에서 ‘학습 가능한 미디어를 얼마나 잘 구축하고 운영하는가’가 

경쟁력을 좌우할 수 있음을 시사

(4) 의료

 □ AI 활용 범위

  ○ 의료 분야에서 AI는 의료영상, 임상기록, 생체신호, 유전체, 환자 행동정보 등을 

학습하여 질병 진단 보조, 위험 예측, 치료 의사결정 지원, 환자 상태 모니터링 

및 정밀 의료에 활용

   - CT·MRI·초음파 등 의료영상을 기반으로 병변 탐지 및 분류

   - EHR/EMR, 임상 검사 결과, 의사 소견을 분석해 질환 위험도 및 예후 예측

   - 생체신호와 웨어러블 데이터를 활용한 환자 상태 실시간 모니터링

   - 유전체·임상·행동 데이터를 결합해 환자 맞춤형 치료 전략 지원

 □ 미디어의 역할 

  ○ (Training) Media는 의료 AI가 임상 맥락과 질병 패턴을 학습할 수 있도록, 의료 

현장에서 생성되는 데이터를 AI 학습용 미디어로 전환·제공하는 역할을 수행

   - 의료영상, EHR/EMR, 생체신호, 유전체, 임상 텍스트 등은 모두 원시 미디어(raw 

media)로 활용
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   - 임상적 의미를 보존하기 위해서는 데이터 정제·표준화·라벨링이 필수적이며, 정제된 

미디어만 의료 AI 학습에 활용 가능

   - 개인정보·접근성 제약으로 인해 실제 환자 데이터 확보가 어려워, 합성데이터

(synthetic data)가 학습 데이터 다양성과 대표성을 보완하는 수단으로 활용

  ○ (Inference) Media는 의료 AI가 실제 임상 환경에서 실시간 처리하는 입력 데이터로 

활용되어 진단·예측·의사결정 지원

   - 의료 영상, 생체 신호, 환자 모니터링 데이터 등을 기반으로 이상 징후 탐지 및 

위험도 판단

   - 추론 결과는 의료진의 진단·치료 판단을 보조하거나, 모니터링·경보 시스템과 연계

   - 추론 과정에서 생성된 결과와 신규 임상 데이터는 다시 학습 미디어로 축적되어 

AI 학습–적용–피드백 순환 구조 형성

 □ 활용 현황 및 사례

  ① 의료 AI 학습을 위한 합성 데이터(Synthetic Data) 활용 연구

   - 개인정보 보호, 윤리 규제, 데이터 접근 제한으로 인해 대규모 학습 데이터 확보에 

구조적 한계가 존재하며, 이를 보완하기 위한 전략으로 합성 데이터 활용이 확대

   - 의료 영상, 임상 기록, 텍스트 데이터 등의 통계적 특성과 분포를 학습한 생성 모델을 

활용해 실제 환자를 식별할 수 없는 새로운 의료 미디어 데이터 생성

   - 생성된 합성 미디어는 영상 진단 AI, NLP 기반 임상 텍스트 분석, 공중보건 예측 

모델 등의 사전 학습(pre-training) 및 데이터 증강용 학습 미디어로 활용 

   - 이를 통해 희귀 질환, 특정 환자군의 데이터 부족 및 데이터 불균형 문제를 완화

하고, AI 모델 성능 향상을 지원

   - 다만 합성데이터는 실제 데이터를 대체하기보다는 보완 수단으로 기능하며, 일반화 

성능 및 신뢰성 검증이 필요

  ② 미국 NIH, All of Us Research Program

   - 미국 보건복지부 산하 연구 프로그램 ‘All of Us’는 정밀의료 실현을 위해 100만 

명 이상 참여자를 대상으로 임상기록·유전체·설문·웨어러블 데이터를 통합 수집

   - EHR(진단·처방·검사 기록), 설문조사, Fitbit 기반 생체신호 등 다양한 멀티모달 데이터를 

표준화된 포맷으로 수집하여 연구자에게 제공

   - 의료데이터의 불균형·편향 문제를 해소하기 위해 고령자·유색인종·만성질환자 등 

의료 소외집단의 대표성 확대를 중점적으로 추진
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  ③ 보건복지부, ‘디지털 의료 혁신’ 추진 방향 제시

   - 보건복지부는 ‘데이터 기반 병원(Data-Driven Hospital)’을 중심으로 의료 데이터와 

AI 결합을 통한 디지털 의료 혁신 방향을 공식 제시

   - 공식 포럼을 통해 의료데이터 및 AI 주체들을 대상으로 데이터 기반 병원의 모범

사례 공유하여, 미디어 데이터→AI 활용→현장 전환의 순환 구조 구축 촉진

   - 의료기관에서 생성되는 영상, 생체신호, 전자의무기록(EHR) 등 다양한 미디어 형태의 

데이터가 디지털 의료 순환 구조를 위한 핵심 역할 수행

  ④ NVIDIA + Medtronic

   - 내시경 등 의료영상 미디어를 즉시 AI 추론에 활용하여 병변을 실시간으로 식별

하고 추론 결과는 시각회되어 의료진에게 제공됨

   - Medtronic의 GI Genius Intelligent Endoscopy Module은 NVIDIA IGX Orin 엣지 

플랫폼 및 Holoscan을 기반으로 내시경 영상 스트림을 즉시 처리

   - 내시경 카메라에서 생성되는 고해상도 영상 미디어를 원본 스트림을 유지하며  

병변 탐지 AI 모델에 전달

   - 이를 통해 10ms 수준의 초저지연으로 용종을 99.7% 민감도로 식별하며, 병변 

누락율을 약 50% 감소시킴

 … 서울대병원, AI 기반 Clinical Decision Support System (CDSS) 개발

   - 서울대병원은 중환자 진료 및 고위험 임상 상황에서 의료진의 판단을 지원하기 

위해 AI 기반 임상의사결정지원시스템(CDSS) 개발 추진 중

   - 중환자실을 중심으로 전자의무기록(EMR), 생체신호(심박, 혈압 등), 검사 결과, 투약 

정보 등 다양한 의료 미디어 데이터를 통합 수집하여 AI 학습 및 추론에 활용

   - AI 모델은 사전에 구축된 학습 미디어를 기반으로 약물 처방 오류 가능성, 이상 

징후 발생 위험, 임상 상태 악화 가능성 등을 실시간으로 추론하여 의료진에게 

경보 형태로 제공

   - CDSS는 의료진의 최종 판단을 대체하지 않고, 잠재적 위험 신호를 조기에 인지하고 

의사결정의 정확성과 일관성을 높이는 보조적 추론 도구로 설계

 □ 시사점

  ○ 의료 분야에서는 신뢰 가능한 AI 학습을 가능하게 하는 미디어 생태계 구축이 핵심

   - 의료 분야는 생명·윤리·프라이버시와 직결되어 있어, AI가 현장에서 즉각 판단을 

수행하기 이전에 학습 데이터의 신뢰성과 정당성 확보 필수
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  ○  의료 Media for AI에서는 데이터 거버넌스와 윤리 체계가 기술 성능만큼 중요한 인프라 

   - 의료 미디어 데이터는 가명화·익명화, 접근 통제, 데이터 출처 추적, 합성 여부 표시 

등을 통한 엄격한 관리 필요

   - 이에 따라 의료 Media for AI는 법·제도·윤리·표준을 포함한 신뢰 기반 데이터 생태계 

구축 전략으로 접근

  ○ 개인정보·윤리 제약으로 인해 합성미디어(synthetic media)가 의료 분야 Media 

for AI의 핵심 보완 수단

   - 실제 임상 데이터는 접근·공유·재사용에 제약이 크기 때문에, 합성 의료 영상, 가상 

환자 데이터, 디지털 임상 시뮬레이션 등이 학습 미디어로 활용

  ○ 미디어 학습 기반 구축이 핵심 과제로 지속되는 가운데, 초저지연·고신뢰 인프라

를 기반으로 한 실시간 추론 적용이 점진적으로 확대될 것으로 전망

   - 현재 사례들은 의료영상, 임상기록, 생체신호 등을 AI가 학습할 수 있도록 데이터 

생성·정제·라벨링·표준화하는 데 주력하고 있으며, 이는 의료 AI 신뢰성 확보를 위한 

필수적인 선행 단계

   - 응급·중환자 관리, 실시간 환자 모니터링, 의료진 의사결정 지원 등 시간 민감성이 

높은 영역을 중심으로 적용이 확대될 것으로 전망

   - 의료진의 판단을 보조하고 위험 신호를 조기에 인지하는 지원형 추론 중심으로 

적용될 가능성이 높음

(5) 산업별 키워드 및 시사점 

□ 산업별 사례 기반 핵심 키워드 도출

  ○ 산업별 Media for AI 사례는 적용 환경과 기술 구성이 상이 하나, 미디어 활용 방식

에서 공통된 흐름이 확인됨 

[표 10] Media for AI 사례별 키워드 도출

산업분야 사례
키워드 구분

대규모 
미디어 학습

합성 미디어 
학습

감각 미디어 
학습

실시간 추론 
중심

미디어 학습 
순환

자율주행

NVIDIA 
Omniverse Replicator ●

nuScenes Dataset ●

Waymo Dataset ●

Waymo Driver ●

Argoverse2 ●

Tesla 
Full Self-Driving ●
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   - 사례를 종합하면 Media for AI는 ‘대규모 미디어 학습/합성 미디어 학습/감각 

미디어 학습/실시간 추론 중심/미디어 학습 순환’의 키워드로 정리할 수 있음

   - 이는 산업별 차이는 존재하지만, 미디어가 학습 데이터 기반을 확장하고 현장 추론

을 지원하며 운영 과정에서 지속적으로 고도화되는 구조로 활용되고 있음을 시사

□ 산업별 키워드 기반 적용 양상 및 시사점

  ○ 자율주행 분야는 대규모 학습 데이터 확보와 합성 미디어 기반 보완을 토대로, 

실시간 추론 적용이 결합되는 양상이 두드러짐

   - (대규모 미디어 학습) nuScenes, Waymo Open Dataset, Argoverse2 등 공개 멀티

센서 데이터셋 기반 학습 인프라가 확산

   - (합성 미디어 학습) Omniverse Replicator 등 시뮬레이션 기반 합성 미디어를 

활용하여 희귀·위험 상황 커버리지 확장

   - (실시간 추론 중심) Waymo Driver, Tesla FSD 사례에서 확인되듯, 주행 중 멀티

센서 입력을 밀리초 단위로 처리·융합하는 추론 안정성이 안전성과 직결

로봇

NVIDIA Isaac Sim + 
Omniverse Replicator ●

Google DeepMind
RoboCat ●

Amazon Vulcan ●

RH20T / 
KaiwuDataset ●

Boston Dynamics 
spot orbit ●

LG전자 + NVIDIA ●

제조

Volkswagen + 
NVIDIA ●

삼성전자 
스마트팩토리 ●

Bosch ●

Tesla ●

BMW iFACTORY ●

Airbus ●

의료

의료 AI 합성 데이터 ●

NIH All of Us 
Program ●

보건복지부 
디지털 의료 전략 ●

NVIDIA + Medtronic ●

서울대병원 CDSS ●
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   - (시사점) 자율주행 경쟁력은 고품질·대규모 주행 미디어 데이터 커버리지 확보 및 

저지연·고신뢰 실시간 추론 고도화에 의해 좌우

  ○ 로봇 분야는 감각 미디어의 범위 확장과 합성/시뮬레이션 기반 학습, 운영 데이터 

환류 구조가 함께 강화되는 흐름이 확인됨 

   - (감각 미디어 학습) 시각 중심을 넘어 촉각·힘··오디오 등 다중감각 미디어가 학습 

기반으로 확대 

   - (합성 미디어 학습) Isaac Sim 등 가상환경/시뮬레이션 기반 학습이 현실 수집 제약을 

보완하는 인프라로 작동

   - (미디어 학습 순환) Google RoboCat 등은 운영 과정에서 생성되는 미디어가 다시 

학습으로 환류되는 지각–행동–재학습 구조 강화

   - (시사점) 로봇 지능 고도화는 물리적 상호작용을 포함한 감각 미디어의 다양성·

품질 확보와 합성 미디어 기반 학습 인프라 구축, 순환형 학습 구조 설계가 핵심

  ○ 제조 분야는 현장 의사결정과 직결되는 실시간 추론 역량의 중요성이 커지고 있으

며, 합성 미디어 학습과 운영 데이터 환류 활용도 함께 확대되는 추세임

   - (실시간 추론 중심) 영상·센서·PLC/MES 등 현장 미디어를 엣지에서 저지연 처리하여 

이상 탐지·품질 검사·공정 보정으로 즉시 연결

   - (합성 미디어 학습) 결함·사고 데이터 확보 제약으로 디지털트윈/합성 데이터 기반 

학습이 커버리지 확장 수단으로 병행

   - (미디어 학습 순환) 운영 과정에서 축적된 미디어가 분석–제어–재학습으로 환류되는 

AI-driven Decision Loop가 생산성·품질 경쟁력으로 작동

   - (시사점) 제조 경쟁력은 저지연·고신뢰 미디어 파이프라인(엣지 처리)과 운영 데이터 

환류 기반 지속 고도화에 의해 강화

  ○ 의료 분야는 미디어 학습 신뢰성 확보를 전제로, 실시간 보조적 추론 적용이 확대

   - (대규모 미디어 학습) All of Us 등은 임상기록·유전체·웨어러블 데이터를 통합 수집·

표준화하여 편향 완화와 학습 기반 확충을 추진

   - (합성 미디어 학습) 개인정보·윤리 제약으로 실제 데이터 확보가 어려워 합성 

데이터가 다양성·대표성 보완 수단으로 활용 

   - (실시간 추론 중심) 내시경 영상 분석, 중환자실 환자 모니터링 등에서 실시간 의

료미디어 기반 추론 적용이 확대되고 있음

   - (시사점) 의료는 데이터 품질·표준화·거버넌스 기반 신뢰 확보를 전제로 위험 신호 

조기 감지 및 의료진 판단을 보조하는 실시간 추론 중심으로 적용이 점진 확대
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[표 11] Media for AI 응용 산업별 현황 및 시사점

응용 영역 구분 

자율주행

역할 
§ 차량 센서·비전 데이터 기반 미디어를 AI 학습·추론 미디어로 활용하여 주행 

인식·판단·제어 능력 향상

현황
§ 대규모 공개 멀티센서 데이터셋 중심으로 학습용 미디어 인프라가 확산

§ 실제 도로 한계를 보완하기 위한 합성·시뮬레이션 기반 미디어 학습 활용 확대

시사점
§ 자율주행은 고품질·대규모 주행 미디어 데이터 커버리지 및 품질 확보 역량이 

핵심 

§ 실시간 영상 기반 고신뢰 추론(저지연 처리·V2X 연계 등) 고도화 필요

로봇

역할 
§ 로봇의 시각·청각뿐 아니라 촉각 등 다중감각 미디어를 AI 학습 미디어로 전

환하여 자율 조작·행동 수행 능력 고도화

현황
§ 시각·촉각·힘 등 고차원 감각 미디어 기반 학습 확대

§ 현실 데이터 수집 제약으로 합성 미디어·시뮬레이션 기반 학습 중요성 증가 

§ 운영 과정에서 생성되는 미디어가 다시 학습에 활용되는 순환 구조 형성

시사점
§ 시각·촉각·힘·음성 등 멀티모달 감각 데이터 학습은 물리적 세계와 상호작용하는 

로봇 지능 기반 형성의 필수 조건

§ 합성 미디어 기반 학습은 실제 수집이 어려운 결함·사고·상호작용 상황 보완

제조

역할 § 공정·설비·로봇·영상 데이터를 AI 학습 미디어로 정제하여 생산성 및 품질 최적화

현황

§ 생산현장 영상·센서·PLC/MES·로봇로그를 이용해 이상 탐지, 품질 검사. 예측 
유지보수까지 AI 적용 확대

§ 미디어는 실시간 판단을 위한 입력 데이터로, 불량 차단·공정 보정 등 운영 
의사결정과 직접 연결

시사점

§ 제조는 판단 지연이 불량 확대·다운타임·안전사고로 이어지므로 엣지 처리 기
반 저지연·고신뢰 미디어 파이프라인이 핵심 경쟁 요소

§ 운영 과정에서 축적된 미디어가 다시 분석·제어·재학습으로 환류되는 순환 구
조 고도화가 중요

의료

역할 § 의료 영상·음성·임상 기록을 AI 학습 미디어로 변환하여 진단·예측 정확도 향상

현황
§ 개인정보 보호·윤리 이슈로 미디어 활용 및 공유에 구조적 한계 존재

§ 고령자·유색인종·희귀질환자 등 의료 소외집단 미디어 부족/편향 문제 보완을 
위해 대규모·통합 수집 및 합성 미디어 활용이 병행되는 추세

시사점
§ 신뢰 가능한 AI 학습을 위한 의료 미디어 품질·표준화·거버넌스 구축 필요

§ 의료미디어는 실시간 분석을 통해 위험 신호를 조기에 감지하고, 진단 및 치료 
의사결정을 지원하는 보조적 추론 도구로 확산될 전망 
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5 결론

 □ AI 발전에 따른 미디어 역할의 확장

  ○ 전통적으로 미디어는 인간의 감각과 인지, 해석을 전제로 정보의 표현과 전달

  ○ 그러나 최근 AI가 미디어의 새로운 생산·소비 주체로 떠오르면서, 인간을 중심으로 

전개되던 미디어 생태계의 구조적 전환이 요구

   - AI가 독립적인 주체로서 센서·네트워크·알고리즘을 통해 외부 세계를 직접 인지하고 

스스로 의사결정

   - AI가 데이터를 수집·분석·판단·실행하는 환경에서는 기존의 인간 중심 미디어 개념만

으로 매개 구조의 변화를 설명하기 어려움

  ○ AI 학습 데이터의 상당 부분이 미디어를 통해 생산·유통되면서, 미디어는 AI 지능 

고도화를 위한 대규모 데이터 생태계의 핵심 기반으로 기능을 확장

   - 이러한 변화를 반영하여 미디어가 AI의 성능과 수용성을 결정하는 인프라로써 수행

하는 기능 전반을 Media for AI로 정의하고 사례를 기반으로 개념을 구체화함

 □ AI의 핵심 기반: Media for AI

  ○ Media for AI는 산업 환경에 따라 구현 방식은 다르지만, 데이터 제공, 운영 최적화

(피드백), 의사결정 지원 등의 공통적인 역할을 수행 중

   - Media for AI는 단순 데이터 흐름을 설계하는 것을 넘어, AI의 판단 결과가 시스템 

최적화로 이어지는 순환 구조를 구현하는 메커니즘의 핵심 기반

  ○ 산업별 AI 적용 양상의 차이를 반영해 미디어의 핵심 역할을 정밀하게 식별하고, 

이에 상응하는 맞춤형 전략 추진이 요구

   - (자율주행 & 제조) 학습과 실시간 추론이 현장에서 적극 활용되는 단계로, 서로 

다른 소스에서 파생된 데이터를 결합하여 추론의 불확실성을 낮추고, 추론 결과를 

즉시 제어로 반영하는 구조를 통해 즉각적 반응과 안정적 피드백 확보가 핵심

   - (로봇 & 의료) 모델의 학습 데이터 축적과 성능 고도화가 충분히 진행되지 않은 

분야라는 점에서 데이터 확보, 품질관리, 활용 체계 구축, 희소성 해결 등 AI의 인지 

역량을 강화하는 미디어의 역할이 핵심

  ○ AI를 위한 미디어의 현재 활용 사례를 볼 때, 미디어가 AI의 인지, 추론을 뒷받침

하는 핵심 인프라로 확장될 것으로 예상되며, 나아가 국가와 산업이 AI 경쟁력을 

확보하는데 중추적 역할을 수행할 것으로 기대
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